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RESUMEN

Este estudio tiene como objetivo evaluar las fortalezas y debilidades del sistema
financiero peruano frente a choques externos. Para ello, se analizan las fuentes de
vulnerabilidad a través de indicadores, luego se consideran el principal canal de
transmision y la actividad econdmica se conduce econométricamente utilizando un
enfoque de vector autorregresivo estructural para asumir el impacto de los choques en la
economia de los Estados Unidos. Se concluy6 que, como pequeia economia abierta al
mundo, ain enfrenta choques externos, aunque el pais ha mostrado una fortaleza
significativa en muchos factores importantes, como indicadores de solidez financiera y
exportaciones mas diversificadas. Sin embargo, es claro que el sistema financiero peruano
se encuentra actualmente en un estado mas favorable. Se puede observar que el Peru puede
lograr una tasa de crecimiento anual del 4% cuando la economia mundial se desacelera en
un 2%.

Palabras clave: Vectores estructurales autorregresivos sistema financiero, canales

de transmision, choques externos, recesion financiera.
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ABSTRACT

This research seeks to evaluate the strengths and weaknesses of a Peruvian financial
system to face external shocks. For this, an analysis of the sources of vulnerability through
indicators is carried out; subsequently, the main transmission channels are considered and
an econometric exercise is carried out through the methodology of structural
autoregressive vectors to simulate the effect of a shock on the world economy. It is
concluded that although the country shows an important strengthening in many relevant
aspects, as indicators of financial strength and greater diversification of exports, as a small
economy open to the world it is still exposed to external shocks. However, it is clear that
the current position of the Peruvian financial system is more favorable. Thus, it is shown
that Peru can maintain a growth of around 4% under a deceleration of the world economy

of two percentage points.

Keywords: financial system, transmission channels, structural

autoregressive vectors, external shocks, financial recession.
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INTRODUCCION

Cuando uno necesita cierta cantidad de dinero para algun fin especifico, de
inmediato, piensa en un banco o una caja municipal. Sin embargo, actualmente,
existen muchas otras instituciones o formas de conseguir aquel financiamiento. En
los altimos afios, se ha hablado de desarrollo econéomico y, con ello, del desarrollo
del sector financiero. Se sabe que dicho sector ha ido creciendo a un ritmo similar
al de la economia en general (en términos del PBI). Por ello, es menester repasar la
importancia de este sector de la economia. El sector financiero es altamente
importante, pues permite trasladar el capital a los entes y sectores que mejor
pueden utilizarlo. En otras palabras, lleva el dinero a quien mejor uso le da, de
modo que logra la eficiencia. Asimismo, las empresas del sector financiero son el
principal intermediario entre los consumidores (todos nosotros) y las empresas en
general, e interactua con estos. Debido a estas razones, el sistema financiero es
altamente sensible y trascendental para la economia de un pais y del mundo. Esto
es notorio a partir de la legislacion y regulacion especifica para el sector que se
crea en cada pais del mundo, ademas de los tratados que se pactan a nivel

internacional.
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CAPITULO |
PLANTEAMIENTO DEL PROBLEMA

1.1 Descripcion, realidad problematica.

Este punto nos permite describir una realidad indiscutible que es dificil de ignorar sin
investigar. Luego nos recuerda la costosa crisis financiera que ha vivido el Peru y el
resto del mundo, analizando especialmente los reconditos temas monetarios que
desligaron el aprieto oriental, en Estados Unidos y su impacto en nuestro pais, y coémo
los expertos estan repensando, revisando, y mejorar el régimen regulatorio del sistema
financiero y los mecanismos regulatorios. En este contexto, no sélo algunos paises
necesitan corregir los sistemas bancarios débiles describiendo la problemaética por
resolver, sino que esta preocupacion esta directamente relacionada con la solidez y
proceder de las entidades bancarias y su desempeino pasado. En un pais como Perq, la

probabilidad de contagio es alta, aunque la probabilidad de crisis es baja.

Para destacar este proyecto, es necesario agregar que la entidad multilateral
ha descrito un conjunto de prioridades en la mision, entre las que se necesita
mejorar la capacidad de identificar las fortalezas y vulnerabilidades del sistema
financiero, asi como desarrollar las herramientas analiticas necesarias. y el
procedimiento para hacerlo. Por ejemplo, dentro de este marco, el FMI ha
fortalecido la supervision a través de dos programas: el Programa de
Evaluacion del Sector Financiero (FSAP) del Banco Mundial y el FMI y la
Evaluacion de la Estabilidad del Sistema Financiero (FSSA), enfatizando la

importancia de sistemas financieros sélidos. El plan recomienda el uso de
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indicadores  macroprudenciales como  mecanismo para  detectar

vulnerabilidades.

1.2 Formulacion del problema.

1.2.1 Problema general.

(De qué manera se ve influenciado la sensibilidad del sistema financiero
peruano frente a los shocks externos del mercado financiero internacional en las
ultimas dos décadas?

[El sistema financiero peruano es potencialmente altamente vulnerable ante
choques externos al mercado internacional, por motivo a la historia y tamafo de
la economia, se cree que una aproximacion del impacto de estos dos factores
sobre la volatilidad toma como ejemplo a Pert, su impacto en los productos
primarios La dependencia representa alrededor de dos tercios de las

exportaciones totales].
1.2.2 Problemas especificos.

(De qué manera se ve influenciado la sensibilidad del sistema financiero
peruano con respecto a la solidez bancaria en las ultimas dos décadas?

[Aceptar la fragilidad del sistema financiero peruano requiere considerar
posibles quiebras bancarias, y estas ocurren porque los bancos asumen riesgos, y
los eventos posteriores suelen ser peor de lo calculado. Por lo ende, se puede
afirmar que la solidez bancaria es un concepto para considerar y debe utilizarse

para expresar la cabida de las entidades cambistas para resistir sucesos o



18

choques hostiles. Los bancos con posiciones fragiles debido a una gran
dificultad en la cartera, una asuncion excesiva de riesgos o una gestion
deficiente tienen mas probabilidades de quebrar en caso de un shock adverso.].
(De qué manera se ve influenciado la sensibilidad del sistema financiero
peruano con respecto a el grado de fragilidad bancaria en las ultimas dos
décadas?

[Antes de que ocurra un choque, tenga en cuenta que, al analizar la
vulnerabilidad del sector bancario, sepa que el sistema financiero solo puede
determinarse probabilisticamente con alta probabilidad, es decir, cuanto mas
vulnerable es una institucion bancaria, mas probable es que el cambista rompa. o

volverse insolvente digno a un balazo adverso en la renta].

1.3 Objetivos de la investigacion

1.3.1 Objetivo general

Determinar la influencia de la sensibilidad del sistema financiero peruano frente
a los shocks externos del mercado financiero internacional en las tltimas dos
décadas.

[Demostrar la importancia de utilizar sistemas de monitoreo extra-situ para
rastrear la situacion financiera de las instituciones bancarias y otros sectores del

sistema financiero peruano durante los periodos en que no se realice inspeccion

extra-si].
1.3.2 Objetivos especificos
Determinar la influencia de la sensibilidad del sistema financiero peruano

con respecto a la solidez bancaria en las ultimas dos décadas.
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[De esta forma se demuestra que los dos enfoques pueden
complementarse en las tareas de supervision para lograr la maxima
cuantia de indagacion viable para evaluar las entidades crediticias.
Tratarlos en forma exclusiva no permitiria el acceso a las contribuciones
proporcionadas por ambos sistemas].

Determinar la influencia de la sensibilidad del sistema financiero peruano
con respecto a el grado de fragilidad bancaria en las ultimas dos décadas.
[Demostrar que existe evidencia de que hay una ventaja en proponer
construir un modelo de recelo de inestabilidad frente al problema es la
localizacion anticipada de bancos en problemas, lo que permite que el
personal responsable realice la supervision de forma eficiente a aquellos
que efectivamente precisan una supervision adecuadal.

1.4 Delimitacion

TEMPORAL. Para esta investigacion expresara informaciéon que ya existe y esta
disponible en las principales fuentes oficiales que es de libre alcance para la poblacion
ya sea informacion nacional o internacional, informacion privada o publica.

ESPACIAL. Se realizara dentro de la republica del Peru y se usaran herramientas

electronicas y bibliograficas.

1.5 Justificacion de la Investigacion

La justificacion de este trabajo es la siguiente: La crisis financiera-bancaria tuvo un fuerte
impacto en los sectores real, fiscal, monetario y externo de economias como la peruana. No
proponer soluciones alternativas serias es como solo considerar como estan en riesgo los

programas de estabilidad financiera implementados por paises emergentes como Perti.
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1.6 Viabilidad

La justificacion de este trabajo es la siguiente: La crisis financiera-bancaria tuvo un fuerte

CAPITULO II
MARCO TEORICO

2.1 Antecedentes de investigacion.

Esta parte de la introduccién al programa de investigacion tiene como objetivo
desarrollar la literatura tedrica y empirica que permita mostrar indicadores como
determinantes de la wvulnerabilidad. La literatura considera los sistemas de
investigaciéon probables a las crisis, cubriendo todo, partiendo desde la causa,

incluyendo método de prevencion.

Los determinantes de la solidez del sistema financiero han sido estudiados
anteriormente. Durante afios, muchos economistas desarrollaron teorias
referentes al poder del mercado financiero. Si bien investigaciones anteriores
han destacado el papel del cambio fundamental como fuente de
vulnerabilidades y crisis financieras, investigaciones recientes han destacado el
papel de la asimetria de la indagacion y las perspectivas de los inversores para
declarar la actuacion del mercado financiero.

La crisis financiera involucra una gran cantidad de variables, que se pueden
dividir en tres etapas: una es estudiar los activos, la otra es estudiar los activos.
Segundo, las acciones iniciales de las autoridades cuando estall6 la crisis, y

tercero, los mecanismos para enfrentar estos problemas.
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Basado en la experiencia de 22 paises hace 2 décadas, el andlisis de Villar de 1998
concluyd que “las crisis financieras no son el resultado de fendémenos especificos, sino
que pueden ser causadas por ellos”. Muchos factores ocurren simultaneamente e
interactuan con ellos. El uno al otro. Haz que cobre vida. Entre estos factores, la
experiencia estd relacionada con choques intimos y externamente, ejecucion de
emision televisiva de seguridad, desregulacion financiera y estreno de célculos de
capital. También , centrarse solo en las tipologias de las fundaciones jactanciosas es
truncado y latentemente engafioso para comprender las crisis que involucran grandes
areas del sistema bancario. Esta analogia podria ayudar: la cruz se destroza en el dado
mas débil, pero no figura que una falla especifica en ese eslabon explique por qué la
cadena se rompe por completo: también es necesario comprender qué causa el estrés
de la cadena. Esto puede ser causado por factores econdmicos, especialmente
desarrollos macroeconomicos. Por lo tanto, cuando las fuerzas macroeconomicas

debilitan el sistema bancario, es mas probable que los mas débiles quiebren.

Otras teorias apuntan al papel de la confianza de los aportantes en las
entidades bancarias. Por ejemplo, el estudio de Diamond & Dybvig en 1983
concluyo que “se considera la existencia potencial de diversos equilibrios en
mercados financieros. Dado que los bancos son inherentemente iliquidos, los
buenos saldos pueden no ser inicos gracias a la carencia de confianza de los
depositantes; debido a ello el sistema bancario podria estar frente a un
equilibrio, significando la corrida bancaria. Aquella disminucion de confianza
en bancos, influye en la estabilidad del propio sistema, generando
interrupciones en las cadenas de pago, sistema monetario y por consiguiente

la reduccion de produccion”.
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Segin Honohan (1997) cambiar de régimen produce crisis financieras,
alterando la naturaleza, escalas, frecuencias y modelos relativos a las
perturbaciones en la economia y el sistema financiero. Un cambio institucional
fuera de la politica bancaria aumenta la fragilidad del sistema, ya sea
cambiando los estimulos que afrontan las financieras, aumentando su peligro
estratégico o incorporando sucesos fragilidades. Los problemas surgen cuando
los participantes del mercado o las autoridades no logran apreciar el nivel de
incertidumbre, subestiman las posibles contingencias y funcionan de acuerdo
con las reglas y instrucciones que eran apropiados en el entorno preliminar,

pero no estan de acuerdo con la nueva situacion.

También hay importantes investigaciones sobre variables macroeconomicas. Me
refiero a examinar la vulnerabilidad de las instituciones financieras ante choques
externos inesperados y considerar solo las fases de las crisis bancarias, teniendo en
cuenta los eventos previos al inicio de la crisis y las respuestas de politica. Si bien
estas acciones no fueron disefiadas para identificar los factores que contribuyeron a los
problemas del sector bancario, fueron indicativas de un conjunto de variables que
exhibieron un comportamiento anormal en la fase previa a la crisis. Los intermediarios
financieros son fuertemente explotados ilegalmente porque se especializan en
transferir términos, lo que genera incompetencia en los mercados de informacion y
riesgo moral debido al seguro de depdsitos. Presencia explicita o implicita. Como
resultado, las fuentes de riesgo financiero apuntan a un crecimiento mas lento, balanza
de pagos estancada, aumento de la inflacion, caidas inesperadas de precios,

recuperacion del crédito y deterioro del comercio.
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Los estudios centrados en analizar las crisis bancarias particularmente severas en
América Latina. Segiin Rojas-Suarez en 1998, deducen “este enfoque logra una serie
de ventajas distinguiendo a América Latina sobre paises industrializados. La principal
caracteristica denota en desequilibrios macroeconémicos, generalmente se manifiestan
en paises de América Latina que en otros desarrollados”. Los shocks
macroecondémicos negativos empeoran la salud cooperativa de influencia sobre
cambistas debido a las entradas excesivas de capital y al deterioro de la calidad de los
activos. La segunda ventaja es que no solo los promedios de las principales variables
macroecondmicas latinoamericanas sino también sus varianzas son mayores, creando

un entorno mas riesgoso para la operacion de los bancos.

Eichengreen & Rose en 1998 analizaron mas de 100 paises en desarrollo, entre
1975 y 1992; sefialaron sobre crisis economicas de proveedores procedentes,
fueron una réplica a desarrollos adversos en los mercados nacionales e
internacionales. Ademas, un tipo de cambio sobrevaluado y un derrumbe en la
diligencia mercantil también jugaron un papel, lo que resulté en carteras
bancarias solidas y pesadas. Los autores determinaron que por cada 1% de
ampliacion en las tasas de interés en EE. UU., la probabilidad de una crisis en
América del Sur aumenta en un 3%.

Honohan realizé una valoracion inventiva de siete itinerarios en 1997,
utilizando una modelo de 24 paises, 18 de los cuales apreciaron situaciones de
aprieto. Los paises que enfrentan dificultades crediticias se dividen en tres
grupos; segun crisis: Microeconémica, macroeconéomica o con accion de la

direccion. Se comparoé los medios de los indicadores durante la crisis con los
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medios de los paises grupo de control. El adiestramiento modelo de crisis
relacionada con macroeconomia, determinada por la alta relacion préstamo-
deposito y altas tasas de crecimiento del crédito.

Desde 1998, Kaminsky & Reinhart ha desarrollado uno de los trabajos mas
completos sobre (“indicadores de alerta temprana” - IAT), completado con el
uso de (“indicadores clave compuestos” - ICC) propuestos por Kaminsky en
1998. Uno y otros saberes comparan 15 indicadores de datos
macroecondmicos para la crisis de 1970-1995 en una muestra de 20 paises
afectados por la banca. Este método, denominado método de seiiales, analiza
comportamientos del indicador, en los 2 afnos anteriores al problema
financiero y su proceder durante periodos estables. Guia que indica una crisis
cuando se supera un umbral predeterminado. Si la sefial esta en crisis dentro
de los 24 meses, se considera correcta, de lo contrario es solo ruido. Porque
cuando multiples indicadores apuntan a una crisis al mismo tiempo, la

probabilidad de una crisis es mayor.

Al mismo tiempo, en 1998, propuso 4 indicadores integrales principales para ponderar
la relacion senal-ruido y clasificarlos segin sus precisiones dentro y fuera de la

muestra. Por lo tanto, el indice mas informativo tiene mas peso.

Asimismo, existen estudios sobre variables microeconémicas. La mayor parte
de la literatura que se centra en los signos microcodificados sigue la
clasificacion CAMEL; esto concentra principalmente a paises industrializados y

no en desarrollo. Si bien estos factores microeconémicos son decisivos para
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identificar las crisis bancarias, también lo es identificar qué bancos tienen
probabilidades de entrar en un estado de vulnerabilidad. Después de todo, se
reconoci6 que la crisis ocurri6 porque los choques macroeconoémicos
expusieron las debilidades existentes en los bancos, es decir, que entraron en
juego las caracteristicas microecondémicas. Incapaces de identificar las
instituciones mas débiles, los formuladores de politicas solo pueden abordar el
problema como un sistema, estableciendo restricciones en vano a bancos
sanos. Los modelos de alerta, se centran en la identificacion temprana de
determinantes de quiebras en los bancos y abordando factores de riesgo
financiero. La desventaja de estimar la PD como sistema de alerta temprana al
evento de "quiebra" ocurre algun tiempo después de que el regulador haya
identificado al banco como problematico. Las opciones de cierre dependen de
factores distintos a los utilizados para declarar al banco en problemas. Esta
eleccion queda a discrecion del supervisor, siendo influenciada por
consideraciones politicas, sociales y de reputacion; es demasiado para tener
éxito. La vulnerabilidad, por otro lado, depende de riesgos que asumen los
bancos en términos de inversion, politicas de crédito y gestion en activos y
pasivos. Estudios recientes han utilizado variables proxy para detectar
vulnerabilidades previas a la quiebra bancaria. Enfatiza la importancia de los
recursos externos; especialmente pasivos a corto plazo en moneda extranjera;

la medicion del riesgo de tipo de cambio.
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Segin Gonzalez-Hermosillo en 1997 y 1999 utilizé la combinacion de
morosidad entre los indices de crédito total y cobertura como indicador
temprano de vulnerabilidad y presento evidencia empirica para modelos de
deteccion de vulnerabilidad. De esta forma, concluyen sobre la fragilidad
bancaria como fuente de riesgo macro y microeconémico en funcion a la

probabilidad de quiebra bancaria.

Otra forma de medir la vulnerabilidad de bancos por medio de la clasificacion
CAMEL,; este modelo tiene considera la disminucion del grado de clasificacion como
variable dependiente, que va de 1 al 5, donde 1 representa la mejor situacion
financiera; aqui los bancos se consideran problematicos cuando reciben una
calificacion 3-4-5. El trabajo mas actual de este enfoque fue el de Gilbert en 1999,
donde compard predicciones entre dos sistemas de monitoreo: por indicadores
adelantados o pantallas de monitoreo y por un modelo logit cuya variable dependiente
estaba en la clasificacion CAMEL de reduccion. Por medio de los resultados podemos
observar que el modelo econométrico tiene la ventaja de poder concentrar un grupo de
indicadores que controlan los distintos factores de riesgo del banco en un solo numero
(probabilidad estimada). Para garantizar la confiabilidad de las estimaciones, los
modelos pueden afirmar que los indices utilizados tradicionalmente para reflejar los
distintos riesgos, son herramientas de supervision efectivas y deben satisfacer dos
conjuntos de condiciones: la primera esta relacionada a calidad de informacion y al
marco regulatorio, los indices tradicionales (activos agrupados por riesgo, divididos
por el patrimonio efectivo), no siendo utilizados como herramienta de supervision
cuando los estandares contables son inapropiados, la clasificacion de las carteras en

dificultades es inadecuada o existe un déficit de provision permanente. El marco
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reduce en gran medida la efectividad del mecanismo de supervision. Por otro lado, la
segunda condicidon estd relacionada a existencias en mercados financieros fuertes,
permitiendo el seguimiento basado en mercados de valor real del capital, para cada

entidad.

Por ello, Rojas-Suarez en 1998 propuso un indicador adelantado alternativo
para detectar crisis bancarias. Los indicadores son un rapido crecimiento de
préstamos en relacion con otros bancos, margenes mas bajos para acceder a
los fondos debido al aumento de las tasas de deposito y el acceso a fondos
del mercado interbancario.

Asi, aquellos modelos identificados como determinantes de la vulnerabilidad
bancaria, anterior a la quiebra son adecuados para alertar tempranamente a
los sistemas, evitando costos innecesarios de posterior intervencion; los
factores podrian utilizarse para monitorear sistemas financieros y evitar crisis

que podrian desestabilizar la economia.

2.2 Bases tedricas

Examinaciones In-Situ y sistemas de monitoreo Extra-Situ

Los reguladores bancarios tienen la responsabilidad de detectar problemas con
las empresas bancarias a tiempo. De esta forma, estas autoridades monitorean el
comportamiento de riesgos, desempefio financiero de bancos, para evitar insolvencia
en dichas entidades, limitando pérdidas en fondos de depdsitos en posible quiebra. La
efectividad de supervision puede lograrse de dos formas: Primero, identifique
problemas tempranamente y tome medidas correctivas para restaurar la salud de las

instituciones bancarias. En segundo lugar, la regulacién debe mermar las pérdidas al
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monitorear de cerca a las instituciones en quiebra, limitar sus incentivos para asumir
riesgos indebidos y garantizar que los bancos cierren inmediatamente si se declaran
insolventes o caen por debajo de cierto nivel critico de capital. Los reguladores
actualmente usan dos sistemas en la evaluacion el desempefio, y condicion financiera
del banco: inspecciones in situ y sistemas de monitoreo fuera del sitio.
Complementando a estos dos sistemas el alto costo y complejidad de las inspecciones
bancarias, lo que dificulta el seguimiento, por otro lado, los sistemas de seguimiento
extra situ han tenido un gran avance en las estadisticas.

El sistema incluye el acceso al banco por parte de los supervisores. Entre ellos,
se evalua seguridad, solidez y cumplimiento de normas regulatorias que evalian
calidad de gestion y sistemas de control interno. Producto de ello, se categorizo el
desempefio global de cada banco. De esta manera, a cada area de desempeio se le
asigna una calificacion (1-5). Siendo estas areas las siguientes: calidad de activos,
suficiencia de capital gestion, liquidez y rendimiento. Todos estos campos se utilizan
para asignar a cada banco una calificacion final de 1 a 5. Esta calificacion se utiliza
para centrarse en el enfoque del regulador sobre la empresa bancaria y los recursos
que se asignardn (ver Tabla 1). Ademads, los cheques bancarios mejoran la

confiabilidad de los estados financieros.
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Categorias del Indice CAMEL

Cuadro N°1

Categorias del indice CAMEL

CLASIFICACION CAMEL

DESCRIPCION

La primera clasificacion indica que la institucion
financiera es solida en todo aspecto, es decir, presenta
un buen desempeiio. En este caso, la clasificacion
asignada a los componentes del CAMEL es de 1 0 2.

La institucion financiera es fundamentalmente sélida y
no presenta clasificaciones menores a 3 en los
componentes del indice CAMEL.

La institucion financiera crea preocupacion en la
supervision bancaria en una o0 mas areas de
desempefio.

Exhibe generalmente practicas o condiciones inseguras
y no solidas. Tienen serias diferencias financieras y
administrativas que resultan en un desempefio
insatisfactorio.

Exhibe generalmente practicas o condiciones

extremadamente inseguras y no solidas. La institucion
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en este grupo presenta riesgos significativos para el
fondo de seguro de depésitos y la quiebra es

altamente probable.

La ventaja de la regulacion establecida es que se puede controlar la gestion de
las entidades bancarias. De esta manera, puede recopilar un abanico de informacion
respecto a variables que no se pueden observar a través de los estados financieros.

Las finanzas bancarias pueden variar de un trimestre a otro. Por lo tanto, la
evaluacion in situ puede evaluar con precision la posicion financiera del banco. Como
resultado, los reguladores pueden identificar, intervenir y tomar medidas correctivas
contra los bancos en problemas para ayudar a mejorar su salud financiera. Sin
embargo, estas valoraciones han absorbido importantes recursos de custodios y
bancos. Por lo tanto, existe una compensacion significativa entre la capacidad de
recolectar mas informacion para el monitoreo y el costo de obtener la informacion. La
frecuencia de las pruebas estd relacionada con la calidad de la informacion que se
obtiene al monitorear los diferentes campos de estudio. Cuanto mayor sea la
frecuencia de los cheques bancarios, menor sera la calidad de la informacion. De lo
contrario, la condicién del banco puede haberse deteriorado desde la tltima auditoria y
la informacion en el indicador CAMEL seria irrelevante durante esta auditoria. La
solucion al problema de calidad de informacion, es desarrollar sistemas de monitoreo

fuera del sitio; modelos de alerta inicial, usando informacion de EE. FF. bancarios.

En el caso de Bank of América Corporation, Cole & Gunther senalaron

en 1998 que las condiciones financieras suelen ser terribles en ocasiones,
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incluso en ocasiones. Por lo tanto, en base a la presion del indice CAMEL se
pueda identificar la quiebra y disminuirla a través del tiempo. Seguan Hirtle &
Lopez (1998) la calidad de informacion de CAMEL se ve afectada como la
menor frecuencia de inspeccion. Esta cualidad se refiere a la precision de la
informacion previamente seleccionada, reflejando la situacion financiera del
banco. Al analizar los estudios mencionados confirmé que, en promedio, la
informacion de vigilancia se puede utilizar sin pérdida de precision hasta 12
meses después de la inspeccion. Sin embargo, para los bancos con
calificaciones mas bajas, la calidad de la informacion se deterior6 después de 6
trimestres.

Los sistemas de vigilancia Extra-situ.

Para eso, las calificaciones asignadas en la inspeccion in situ se aplican para
identificar cambios en la salud financiera del banco por medio de indicadores
financieros regulados. Los sistemas utilizan informacion de los EE. FF y su exactitud
vararia de acuerdo a la calidad de informacion brindada. Para comprender el
funcionamiento, la salud del banco desde esta informacion, construimos indices
financieros que miden el manejo pasado.

Los indicadores primordiales son indices financieros basicas o compuestos que
fueron efectivos en el pasado para identificar bancos en inconvenientes o finalizar
quiebras bancarias. Los modelos econométricos, por su lado, usan extensa
informacion basada en cambiantes que controlan los componentes macroeconémicos y
ratios financieros, y verifican la funcion de esta informacion para describir eventos de

quiebra bancaria o fragilidad. En ciertos modelos, esta posibilidad es la posibilidad de
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que un banco quiebre, en lo que en otras ocasiones el nimero representa una
calificacion otorgada por un examen bancario.

Cole, Cornyn y Gunther (1995) demostraron que el poder predictivo de los
modelos econométricos superaba a los métodos de indicadores adelantados. Esto
significa que el beneficio marginal de un modelo econométrico compensa el costo
marginal de actualizar constantemente sus estimaciones de la informacioén requerida.
Sin embargo, la ventaja de los indicadores adelantados es que son flexibles en
términos de usabilidad, lo que los hace especialmente atractivos para el seguimiento
en la actualidad. Esto permite a los reguladores actualizar los indicadores adelantados
mas rapidamente antes de volver a estimar los modelos econométricos. La experiencia
ha demostrado que los indicadores adelantados pueden informar la especificacion de
modelos econométricos. En la auditoria externa se obtiene informacion actual sobre el
desempefio financiero del banco, a costo menor. De lo contrario, las inspecciones in
situ representan un alto costo que involucran la capacitacion de supervisores,
previamente a la realizacion de inspecciones, verificacion del cumplimiento de normas
y regulaciones, analizando a profundidad la informacién extraida y el tiempo dedicado
a los examenes. Ademas, la supervision fuera del sitio ayuda a reguladores asignando
efectivamente recursos de revision a entidades, teniendo mayor potencial en
identificar situaciones de alto riesgo, capaces de incrementar la probabilidad de
quiebra bancaria. Dado que el tiempo entre inspecciones a menudo es suficiente para
invalidar las calificaciones obtenidas por el banco, las inspecciones fuera del sitio son
un complemento, no un sustituto, de las calificaciones realizadas por el sistema de
vigilancia en el sitio. De esta forma, es posible saber el desempefio y la posicion

financiera de la entidad; variando o manteniéndose hasta su ultima inspeccion,
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permitiendo la identificacion oportuna de posibles cambios en las calificaciones

asignadas para cada institucion.
Supervision en el Peru

El ente supervisor peruano encargado de hacer cumplir los principios en
bancos y sociedades financieras es la SBS. En materia de vigilancia, la SBS usa un par
de sistemas complementarios: vigilancia in situ y sistemas extra situ. El primero valida
ciertos aspectos previamente identificados en el trabajo analitico en el mismo banco
examinado. El segundo analiza informacion mediante la vigilancia in situ e identifica
temas interesantes para el regulador. Ambos sistemas regulatorios tienen los mismos
objetivos; sin embargo, difieren en la ubicacién de la aplicacion y el alcance de la
informacion disponible.

In situ la supervision incluye visitas a entidades financieras, por lo menos cada
afio. Hay dos tipos de estas visitas: integrales y especiales. Las integrales realizadas
anualmente y por un equipo que incluye expertos en diferentes areas; las especiales
son inesperadas, realizadas por un equipo pequefio para evaluar temas especificos.
Aunque lleva mas tiempo (alrededor de 6 meses) realizar una visita completa, existe
una alta posibilidad de realizar mas visitas completas o especiales por afio; ello
dependera de las previsiones y probabilidad de una caida o rebaja del indice CAMEL.
El monitoreo realizado por la SBS, apoya en el uso del sistema de alerta inicial; este se
basa en la combinacién de dos métodos, a saber, la clasificacion de empresas
reguladas por el indice CAMEL vy el analisis comparativo entre similares entidades
bancarias. El objetivo fue desarrollar un sistema de indicadores capaz de predecir la
vulnerabilidad y asi tomar medidas correctivas en dichos bancos vulnerables con

problemas de quiebra, no imponiendo costos sociales.
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La SBS evalua el estado de la unidad estructural al preparar el pedido con base
en los datos financieros suministrados, el analisis de indicadores y los resultados de
las inspecciones in situ. El diagndstico realizado mensualmente, permitiendo la
obtencion de informacion y el estado del banco. Cabe sefialar la importancia del
sistema de alerta inicial implementado por la SBS, mediante controles extra situ
permanentes en los que se analiza el riesgo de la entidad; cumplimiento de requisitos
regulatorios, normas prudenciales. Rentabilidad, riesgo de liquidez y riesgo de
mercado. El andlisis comparativo entre bancos similares consiste en comparar las
politicas de diferentes bancos. De esta forma, es posible saber, por ejemplo, si el
banco ha clasificado mal al deudor. Esto serd posible comparando y clasificando a los
bancos con sus clientes y asi también con otras entidades del sistema.

La SBS, ha desarrollado un marco regulatorio por tipo de riesgo, areas de
crédito, mercados, liquidez, operaciones y contagio. Monitorear las exposiciones de
riesgo mediante el establecimiento y cumplimiento de estandares minimos de
regulacion prudencial, estableciendo mecanismos de aseguramiento, de solvencia y
estabilidad en las entidades.

Supervisando y apoyando en la participacion de colaboradores externos. Son
los agentes econdmicos y las instituciones que supervisan el sistema financiero y
evaluan la viabilidad y solvencia a largo plazo de entidades bancarias. La SBS se
asegura de la participacion de los agentes, siendo permanente y en cumplimiento a las
normas y directivas vigentes.

Un dato importante a destacar es la disminucion observada en el nimero de
visitas en los ultimos tiempos (observar el Cuadro N° 2). En 2010, el niimero de
visitas a instituciones bancarias fue de 91, que se redujo a 32 en 2013. Investigando la

razon, se puede ver que el nimero de visitas integrales va en aumento, mientras que el
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numero de visitas especiales estd en declive. Surge entonces una alternativa entre los
dos, ya que multiples visitas ad hoc pueden aumentar los costos regulatorios, y es mas
conveniente tener una visita completa, cubriendo todas las areas del banco a la vez; el
nimero de quiebras y fusiones en el sistema de la banca, aumento en los ultimos afios,
ya que buscan nuevas estrategias.

En resumen, Las inspecciones que realizan dentro de la SBS estan disefiadas
para verificar que la empresa bancaria administre adecuadamente sus riesgos,
documente adecuadamente sus operaciones y cumpla con los requisitos prudenciales y
legales del regulador. El acceso también estd disefiado para analizar la procedencia de
la informacion financiera, contable; ademds de garantizar la entereza de los EE. FF. Se
concluye, sobre las inspecciones realizadas por la SBS estan disenadas para verificar
que las entidades bancarias estén administrando adecuadamente los riesgos, teniendo
en cuenta los puntos minimos y maximos permitidos, documentando adecuadamente
sus operaciones y cumpliendo con los requisitos prudenciales y legales de la autoridad
reguladora. El acceso también tiene como objetivo evaluar la calidad de la
informacion financiera, contable y garantizar la integridad de los EE. FF.

Cuadro N° 2

Numero de visitas a las Empresas Bancarias

N° de Visitas Por N° Fusiones
Ano N° de Bancos
Examinaciones Banco Y Quiebras
2010 22 91 4.0 0
2011 23 72 3.1 0
2012 25 39 1.6 2
2013 25 32 1.3 6

(Solidez o fragilidad bancaria?
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Los bancos asumen riesgos, y los eventos en el tiempo suelen no ser los
esperados a eso llamamos quiebras bancarias. Por lo tanto, la solidez en los bancos, es
un concepto utilizado para expresar la capacidad de una institucion financiera para
resistir eventos o shocks adversos. Los bancos con posiciones fragiles debido a una
gran dificultad en la cartera, una asuncion excesiva de riesgos o una gestion deficiente
tienen mas probabilidades de quebrar en caso del shock adverso. La vulnerabilidad del
banco antes de un shock solo puede determinarse probabilisticamente: cuanto mas
vulnerable es una institucion bancaria, mas probable es que el banco quiebre o se

vuelva insolvente como resultado del shock. Por lo tanto, aunque de ser este,
insolvente o solvente en cualquier situacion; su solidez o vulnerabilidad debe medirse

prospectivamente, basada en la probabilidad de que la misma pueda resistir shocks

adversos inesperados.
Presentacion de un modelo de fragilidad bancaria.

Los modelos presentados en esta seccion son las estructuras teoricas basicas
utilizadas para establecer las variables y los procedimientos de estimacion; siendo:
Segun Gonzalez y Hermosillo (1996), Teoria de la Gestion del Riesgo Bancario de
Freix.as & Rocher de 1998 y la Teoria de la Cartera de Toben, 1969.

La actual forma, se refleja principalmente en 4 aspectos, uno es aclarar el
importante papel sobre existencia del seguro de depodsito creible, segin
comportamiento de depositantes, especialmente en términos de cobertura; el otro es el
papel de diversas fuentes de liquidez. Los bancos enfrentan problemas temporales de
liquidez para evitar costosas perturbaciones crediticias y la consiguiente gestion de
subastas de garantias, exponiendo a los bancos a ciertos efectos de shock, a saber,

shocks macroeconémicos).
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Considere la economia basica, 2 activos: moneda y depodsitos, moneda
extranjera, y bancos que reciben depodsitos de particulares y otros. Paralelamente, el
banco dictamina invertir los depdsitos anteriormente mencionados (D e IP, ver Cuadro
N° 3) y su propio capital (K) en u.na cartera de merca.do de dine.ro (M), mercado

interbancario (IA) y mercado de crédito.

Cuadro N° 3

Balance General

Activos Pasivos

Mercado monetario (M) Mercado de deposito (D)
Mercado interbancario (I%) Mercado interbancario (1Y)
Mercado de crédito (C) Mercado de capitales (K)

El Mercado de Capitales (K)

El banco conoce todos los saldos que componen el balance en el periodo t,
pero solo conoce probabilisticamente el flujo neto de depdsitos (X) e ingresos (Y) en
el pe.riodo t+1.

Detectar vulnerabilidad de u.na entidad bancariaa por ciertos indicadores
puede llevar a un problema de iliquidez inicial, y a la larga, si es re.currente, sin
créditos contingentes, puede convertirse en solvencia, lo que puede determinar el
banco compensador del banco. De esta forma, cuando el valor de mercado del activo
mas la utilidad neta acumulada durante el periodo sea inferior al valor de mercado del
pasivo, existird un problema de iliquidez (entendido como vulnerabilidad), resultando
en una necesidad de fondos por parte del banco. Esto se puede ver en la siguiente

ecuacion:
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M+I*+C+Y<D+I"+ X

Aqui, los acti.vos a valor de me.rcado, excluyen la deuda bancaria, por lo que
hay dos escenarios: Problema temporal o estructura.l. El 1° lleva varias medi.das
correctiva.s, mientras la linea de crédito se utiliza temporalmente, el 2° implica la
posibilidad de cerrar las instituciones bancarias. Con estas lineas de crédito (Z),
tendrés lo siguiente:

M+I2+C+Y+Z<D+1"+ X
X-Y-Z-M+I*+C-D-1")>0
X-Y-Z-K>0
Si un ba.nco experimenta el probl.ema d.e falta de liquidez (vul.nerabilidad a

choques idiosincrasicos o sisté.micos) durante (t.+1); se expresa:

P[Fragilidad Bancaria | =F(Y + Z+ K - X<0 ) = f(X.Y.ZK)

Siendo: (X, Y, Z) valores esperados en ¢, F(*) funci.6on, distribuci.on
acumula.da y K variabble decisoria de bancco e.n ¢.

“Estas dos variables constituyen los pardmetros de decision de la gestion
bancaria en el periodo t y el periodo t+1, respectivamente. Por un lado, la
capitalizacion de los bancos puede generar problemas “de alto costo e incluso
perturbar la intermediacion financiera por “la pérdida de confianza en los agentes
economicos. Por otro lado, la iliquidez temporal se puede proporcionar a través del
mercado interbancario “, pero la disponibilidad de dicho financiamiento dependera de

la solidez de las instituciones bancarias.
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2.3 Definiciones conceptuales.
“Eleccion del capital 6ptimo y lineas de crédito.
Estas dos variables constituyen los parametros de decision de la gestion
bancaria en el periodo t y en el periodo t+1, respectivamente. Por un lado, la
capitalizacion de los bancos puede generar problemas “de alto costo e incluso
perturbar la intermediacion financiera por “la pérdida de confianza en los
agentes economicos. Por otro lado, la falta de liquidez temporal puede
compensarse a través del mercado interbancario “, pero la disponibilidad de
dicho financiamiento estara relacionada con la solidez de las instituciones
bancarias.
Capital optimo.

El valor de mercado de los pasivos puede exceder el valor de mercado
de activos, debido a necesidades de liquidez y a falta de lineas crediticias,
debido a interrupciones en los plazos de los préstamos. La brecha medira
aproximadamente el costo de la liquidez rapida después de un shock;
pudiendo estas lineas ser externas o internas, permitiendo a bancos responder
sobre necesidad de liquidez inesperada.

Las lineas externas.

Dependen en gran medida de cuan similar sea un pais con otro con
problemas serios, especialmente en términos de sus fundamentos y algunas
métricas financieras. En otras palabras, los efectos de contagio importan, al

igual que la percepcion del riesgo pais.
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Flujo de depésitos

Dependen en gran medida de cuan similar sea un pais con otro con
problemas serios, especialmente en términos de sus fundamentos y algunas
métricas financieras. En otras palabras, los efectos de contagio importan, al
igual que la percepcion del riesgo pais.

Ingreso neto

Ingre.so esperad.o neto (Y) dependiendo de 4 fac.tores:
Primer factor, inseguridad de mercado, se mide por depreciacion de la moneda
nacional y las tasas de interés del mercado (im).
Segundo factor, El riesgo de crédito o impago depende de factores propios de los
sistemas de gestion y control bancario; y de factores involucrados en el ciclo
econdmico.
Tercer Factor, Recuperar los créditos morosos mediante la ejecucion de garantias, lo
que reducird las pérdidas por créditos incobrables.
Cuarto Factor, Eficiencia Operacional (L), que permite obtener buenas ganancias al
minimizar los gastos operativos y administrativos.

Probabilidad, fragilidad financiera

Se expresa de la forma:

P [Fragilidad bancaria] = f(K*(p(.),i4,8),X(Rme

(PL1/y*(max®,Pes),€2),€),2(),y (B* (M, i, D)X t*(D,v,&,i™, T€),A))
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De esta manera la probabilidad de fragilidad bancaria depende de varias variables,

alguna de las cuales son especificas a la administracion y desempefio bancario (como

B* t* K*etc) las que se denotaran como E y otras que afectan a todos los
bancos por igual (como ¢, i™, i, LIBOR, T, ,*, etc.), representadas por I'. Por lo

tanto, dicha probabilidad queda expresada como:

P[Fragilidad Bancaria]= f(K*(E, I'),X(E, T),Z(I),Y(E, I))

P[Fragilidad Bancaria]= f(X,Y,ZK)= f(E, I

2.4 Formulacion de hipotesis.
2.4.1 Hipotesis general.

La sensibilidad del sistema financiero peruano se ve significativamente
influenciada frente a los stocks externos del mercado financiero
internacional en las ultimas dos décadas.

La prudente regulacion ayuda y controla riesgos adheridos a la actividad
bancaria, los requisitos; para su efectividad son extremos. Muy fuerte,
especialmente cuando hay mercados de capital profundos. Asi, el capital
que reportan las entidades, pudiendo estar sobrevaluado y los
reguladores no pueden obtener estimaciones a través de los mercados

financieros.



42

2.4.2 Hipotesis Especificas.

La sensibilidad del sistema financiero peruano se ve significativamente
influenciada con respecto a la solidez bancaria en las ultimas dos décadas.

La adopcion de una norma debe tener en cuenta la obligacion de todos los
bancos de emitir deuda subordinada como una herramienta para imponer
disciplinas del mercado, mayores a los requisitos de capital.

La sensibilidad del sistema financiero peruano se ve significativamente
influenciada con respecto a el grado de fragilidad bancaria en las ultimas dos
décadas.

Los accionistas, tenedores con deuda subordinada, no deben participar en los
beneficios derivados de la asunciéon de riesgos excesivos. Por ello, estos
inversores prefieren instituciones bancarias que se gestionen con mayor
seguridad. Luego, como seguimiento a la propia investigacion, también se
evaltia el posible impacto de esta ultima medida; la utilidad de subordinados
como mecanismos de evaluacion, sobre solidez de bancos, permitiendo

complementar el sistema de monitoreo. OTC.
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CAPITULO Il
METODOLOGIA

3.1 Diseiio metodologico

3.1.1 Tipo
Estime la probabilidad de que CAMEL rebaje o exceda el nivel critico de la tasa
de morosidad en los préstamos totales con base en el modelo de panel “logit,
efectos fijos; propuesto segun Cha. Amberlain (1980). Donde: 1= 1.2, ...(n)
bancos y,t=1.2, ..., obs para i. La VD Yj; asume valores*:
1 siYi>1
Yit =

0 si Y*it<’C

Donde Yt es variable oculta; t es nivel de corte que, corresponde de 3-
7, al modelo CACB y CAM.EL, respectivamente, siendo el modelo: |l

Yie= oi + B Xit + €it

Donde xit+ es vector de variables explicativas y los parametros ai que
componen las estimaciones utilizadas, aunque se mantienen en el tiempo,
pueden rescatar la heterogeneidad que existe entre bancos y, un modelo de

efectos fijos, covariar con la varianza estimada es cero errores.

Ti
Ki = Z Yit
t=1
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Para obtener estimaciones consistentes en pardmetros estructurales f En
presencia de parametros adicionales a;, Utilice la estimacion de maxima verosimilitud
condicionada a la presencia de 1 en yit. Sea yi = (yil,...,yiTi) el valor de la variable
dependiente y la cantidad de resultados positivos, es decir; 1 en la variable
dependiente para i. El modelo que maximiza la funcién de verosimilitud es logit de

efectos fijos, en base a la probabilidad de posibles valores yi, condicionada por ki:

L=>tIn[ exp(B” Yt Xit Vit )/ Y.desi exp(B” Yt Xit di)]

Donde:

Bi= | d=(di...... Jdi) /di=00"1 yYrdi = Yilyit

Por consiguiente, la probabilidad estimada depende de la cantidad de

resultados positivos por grupo, siendo:

Pr (yi/ Y01 yit) = exp[B Y01 Xit Vit / Ydesi exp(B Y01 xitdit )

3.1.2 Enfoque
La investigacion tendra correlacion cruzada. Por tanto, el resultado
sera proponer un esquema de vigilancia. Esto significa que una vez que

se estima el modelo, se estiman las probabilidades dentro y fuera de la
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muestra. La pregunta que surge en esta etapa es la siguiente: ;La
probabilidad del 20% es alta o baja? Ante tales alarmas, ;deberian los
politicos tomar precauciones? ;Cémo determinar el nivel critico que
permite diferenciar bancos? Confiable de los vulnerables? ;Como se
determina una evaluacion global del sistema bancario?

El bosquejo es el primer monitoreo, posicidon que asume el
tomador de decisiones que establece la probabilidad estimada suficiente,
alertando un determinado banco.

La eleccion del umbral de alerta, consiste en tres aspectos: en
primer lugar, probabilidad de errores, tipo | y Il asociados al umbral, que
se pueden obtener mediante predicciones estimadas en muestra.
Segundo parametro, probabilidad incondicional, vulnerabilidad bancaria,
y tercero, dimension; costo relativo de hacedores de politicas para tomar
precauciones apropiadas contra la posibilidad de wuna quiebra
inesperada, pero no puede limitar lo que esto significa.

Sea; probabilidad estimada (P) que sefiala fragilidad, periodo t+2; si
pasa el nivel de corte, dado P, el estado de alarma se puede caracterizar:

{Sts2 =1} ={Sw2 P>P

Si no hay sefales de advertencia de un futuro fragil, entonces:

{St+2 =0} = { St+2 ,P<|ID
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Sea a(P) probabilidad que alerte el sistema, y probabilidad conjunta de b(%P)
que ocurra la crisis y no alerte el sistema. Asi, C1 representa un costo para los
responsables de la formulacion de politicas de tomar precauciones debido a las
sefales de alerta, y C2 representa el costo de las quiebras bancarias inesperadas.
De esta forma, la funcion de pérdida que los hacedores de politicas buscan

minimizar puede formularse como:

L =Cia(P) + (C2b(P)

Esta expresion, representada con error: Tipo | - a(P)-y Il - B(P)-y
probabilidad incondicional - w — a manera:

L=Ci[(1-aP) @+ BP)(1 -w)] + C2aP) w

Por lo tanto, el objetivo del responsable de la politica sera optar un
horizonte de corte P que reste el puesto de merma, teniendo en cuenta
sus estimaciones de C1y C2.

El segundo disefio de monitoreo enfocado en analizar el impacto de
probabilidades consideradas en el sistema bancario. El contexto, en
cuestion deben reconocer los hacedores de politicas es ;cémo medir la
vulnerabilidad banco de todo el régimen bancario?

Por lo tanto, construimos indices de fragilidad bancaria para ambos
modelos, CAMEL y CACB, utilizando t + 2 para ponderar la variable
explicativa de probabilidad t de fragilidad bancaria por el deber referente

de los activos de cada financiera en analogia con el método. De esta
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manera, los formuladores de politicas pueden evaluar la exposicion al
riesgo de todo el sistema.

3.2 Poblacién y muestra.

Los datos especificos del banco utilizados para formar el indice CAMEL vy las
versatiles definibles utilizadas en el modelo se extraen de las etapas mercantiles
del banco. La fase utilizada para la estimacion es de 1994 de noviembre a 2013
febrero y se supone que el banco combinado constituye la nueva entidad
bancaria.

El comportamiento de la variable independiente sugiere que tendra un
resultado sobre la posibilidad de vulnerabilidad, puede explicarse por la baja de
CAMEL o el nivel de forro vencida entre el total de distribuciones.

Las variables especificas del banco que irradian los peligros inseparables a la
diligencia crediticia ya estan incluidas en las estimaciones, por lo que los bancos
deben echar de ver y estar al corriente de sus riesgos. En otras palabras, no solo

aquellas variables que hacen a los bancos mas sensibles, sino también los principios

inferiores de su riesgo y las variables macroecondémicas.

3.3 Operacionalizacion de variables.

Cuadro N° 4

Variables que indican Fragilidad

Variable Descripcion Probabilidad de Lo que miden las variables
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fragilidad bancaria

(signo esperado)

Si la clasificacion del
CAMEL es 3.0,40 50y

EL CAMEL mide la probabilidad
de fragilidad o “downgrading”
de los bancos.

CAMEL| 0.0 sila clasificacion es 1 o +
2
“Un alto nivel de cartera
atrasada es una seiial de
Ratio de cartera atrasada problemas ya que la asignacion
CACB + de los créditos no es la 6ptima”
sobre colocaciones brutas
“Permite diferenciar a dos
Ratio de capital mas bancos con igual cartera
provisiones menos cartera atrasada dado que uno de ellos
COB -
atrasada sobre total se encontrara mas cubierto que
activos el otro por medio de mayores
provisiones y capital”
Cuadro N° 5§
Riesgo crediticio
Probabilidad de
Variable Descripcion fragilidad bancaria Lo que miden las variables

(signo esperado)
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“Cartera atrasada mas
Mide la asignacion de los créditos.

CACBAJ refinanciada menos provisiones
+
entre colocaciones”
PCA Ratio de provisiones sobre Cobertura de los malos créditos.
cartera atrasada -
“A mayor ratio, mayor es la
. robabilidad de default y de una
Crecimiento mensual de las P . . Y L4
. incorrecta asignacion de los créditos.
colocaciones .
4 Pero este ascenso también puede
CMC deberse a una mayor intermediacion”
Ratio de colocaciones riesgosas “Determina la fragilidad del sistema de
CRC
sobre colocaciones. + control interno de los créditos”
“signo de una errada asignacion de los
Ratio de bienes adjudicados créditos ya que estos son entregados al
BACB
sobre colocaciones brutas. + banco cuando el deudor no puede pagar
la deuda”
Cuadro N° 6
Riesgo de Liquidez
Probabilidad de
Variable Descripcion fragilidad bancaria 1o que miden las variables

(signo esperado)
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“Disposicion de liquidez
Ratio de liquidez disponible para responder a grandes

DIA - retiros de depositos”
mas inversiones sobre activos
Ratio de activos liquidos sobre “Disposicion de liquidez
ALOD para responder a grandes
obligaciones inmediatas i retiros de depésitos
Ratio de activos liquidos sobre “Disposicion de liquidez
ALA ' para responder a grandes
activos - retiros de depésitos ”
Ratio de adeudo en ME sobre . )
AMED AcFeso a I1neas'de
depositos totales - créditos del exterior
“Indicador de liquidez que
Ratio de fondos interbancarios también mide la posicion
FIC un banco determinado
sobre activos +/-

frente a los demas para
determinar su riesgo”

“Mientras mas amplio el
spread menor fragilidad ya
que los bancos en
SP Spread Implicito problemas tienden a
incrementar la tasa de
interés pasiva para la
captacion de recursos”

Cuadro N° 7

Riesgo de mercado
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Probabilidad
Variable Descripcion fragilidad bancaria Lo que miden las variables
(signo esperado)
Concentracion de préstamos en
AGRIC
el sector agricola +/-
Concentracion de préstamos en Lé.probabllldaq de
PESCA fragilidad es ambigua ya
el sector pesca +/- que esta dependera de que
un banco este o no
Concentracion de préstamos en concentrado ensectores de
MINERIA boom crediticio, los cuales
el sector minero +/- podrian estar sujetos a
_ burbujas especulativas.
Concentracion de préstamos en Ademis, las areas en que
INDUSTRI ) ) estos préstamos se
el sector industrial +/- .
concentran también
: dependen de la posicion
Concentracion de préstamos en dpl ) ’p ]
CONSTRUC ' el ciclo econc?mlco e
el sector construccion +/- incluso del gobierno en
curso.
Concentracion de préstamos en
COMERCIO
el sector comercio +/-
Cartera vigente en ME sobre A‘r‘nayor ratio, menor
DESCALT fragilidad ya que ante una
deposito en ME ) depreciacion los bancos
estaran mas cubiertos.
A mayor ratio, menor
Cartera vigente en MN sobre fragilidad ya que ante una
DESCAL2 _ depreciacion los activos del
deposito en ME + banco con respecto a sus
pasivos caerian.
Ratio de activos en ME sobre A mayor ratio, mas cubierto
APME

deposito en ME

se encontrara un banco ante
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una depresion.

Cuadro N° 8

Variable Proxy del Riesgo Moral

Probabilidad de

fragilidad bancaria Lo que miden las variables

(signo esperado)

Variable Descripcion
Ratio de prima del FSD
PFSD
sobre depositos totales
PAPA Pasivos sobre patrimonio
Ratios de interés sobre
INTA
activos
Ratio de créditos a
INSIDER

funcionarios sobre activos

En la medida que la prima sea
bien preciada, el riesgo caers,
ya que asi los bancos estaran
obligados pagar a una prima
mayor por un mayor riesgo.
A mayor ratio, mayor fragilidad
ya que puede generar malas
asignaciones de los créditos y
por lo tanto, riesgo moral.
Consistente con la hipotesis
que el riesgo moral puede ser
asociado con altos pagos de

tasa de interés.

+ Conflicto de interés




Cuadro N° 9

Suficiencia De Capital
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Variable Descripcion

Probabilidad de
Lo que miden las
fragilidad bancaria
variables
(signo esperado)

Ratio de capital sobre

EQUITY1
activos
Ratio de inyeccion de
INYKAP
capital sobre activos
Ratio de activos
APRDE ponderados por riesgo
sobre patrimonio efectivo
Ratio de activos riesgosos
ARK

sobre capital

Un alto nivel de capital
- representa un soporte
para absorber los

shocks.

Un alto nivel de capital

+ representa un soporte
para absorber las

pérdidas que provienen

de los activos riesgosos.
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Cuadro N° 10

Calidad de Activos
Probabilidad de
Variable Descripcion fragilidad bancaria Lo que miden las variables
(signo esperado)
Ratio de activos no A mayor ratio, mayores
ANRAC riesgosos sobre activos posibilidades habra con respecto
mas contingentes _ al pago de las deudas.

A mayor ratio, menores
Ratio de activos
posibilidades de default habra

ARA rentables sobre activos -
con respecto a la cartera de
totales
créditos.
Cuadro N° 11
Gestion
Probabilidad de
Variable Descripcion Lo que miden las variables

fragilidad bancaria
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(signo esperado)

GOAP  Ratio de gastos operativos + Sefial de una mala gestion
sobre activos
SIZE Logaritmo de activos

totales +/- Mide el “too big to fail”

Cuadro N° 12

Ganancias
Variable Descripcion Probabilidad de Lo que miden las variables
fragilidad bancaria
(signo esperado)
MG Logaritmo de activos - Proveen respaldo a los bancos
para soportar shocks
totales econdémicos adversos. Sin
o embargo, también es posible
ROE Rendimiento sobre el - que las altas tasas de retorno
. . estén asociadas a proyectos
patrimonio .
riesgosos, en ese caso, la
ROA Rendimiento sobre los - probabilidad de fragilidad
aumentaria.
activos

Cuadro N° 13

Variables Macroeconomicas
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Probabilidad de
Variable Descripcion fragilidad bancaria Lo que miden las variables

(signo esperado)

Proxy d la vulnerabilidad del

sector financiero ante posibles

M2RIN  Ratio de M2 sobre RIN +
corridas bancarias causadas por
shocks externos
Refleja las presiones de liquidez
CD Tasa de CDBCR +

que se presentan en el mercado.
El efecto de la fragilidad es

ambiguo, ya que el incremento

Indice de Bancos
IBM +/- en los precios de los activos

(variacion mensual)
puede ser temporal o reflejar

inversiones riesgosas.
Dependera de la proporcion de

activos y pasivos que se

DEVA Depreciacion anual +/-
encuentren en soles y dolares en

un banco.

Se espera que tenga un efecto

Variacion anual de
INFA + negativa o sobre la actividad

precios
bancaria.
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Se espera que tenga un efecto

1 si el Resultado positivo sobre la actividad
RPRIM -
primario >0,0 dom. bancaria si el resultado primario
es mayor que cero.
El crecimiento del PBI tendra un
PBIA Variacion anual del PBI - efecto positivo sobre la

actividad bancaria.

3.4 Técnicas e instrumentos, recoleccion de datos.

Técnicas empleadas.

La técnica utilizada basada en datos histéricos publicados en informes
oficiales presentados por el MEF, BCRP. También se han utilizado herramientas de
medicion estadistica para el calculo de estimaciones, tal y como se describe en la
metodologia.

Descripcion de los instrumentos.

CAMEL
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Dentro de la muestra se precisaron predicciones, mediante compensacion
entre los errores de Tipo | y Il, apunté a CAMEL como el modelo mas apropiado,
para cualquier nivel de error de Tipo |, el mismo que muestra errores de Tipo Il.
Inferior al modelo CACB. Con base en los resultados empiricos, es seguro que la
razon de cartera vencida sobre la cartera total replica los resultados del modelo
CAMEL, aunque con menor precision, y por lo tanto es un buen indicador de la
vulnerabilidad de los peruanos, situacion que se muestra en periodo de
estimacion; siendo el resultado positivo, por la escasez de informaciéon sobre el
indice CAMEL.

GARCH (1,1)

El propodsito de los modelos GARCH (Engle, 1982 y Bollerslev, 1986) es
estimar la varianza incondicional de los rendimientos de activos financieros. Estos
modelos son procesos autorregresivos generalizados con heteroscedasticidad
condicional, es decir, asumen que la varianza varia en el tiempo.

Mean GARCH

El modelo GARCH medio (MGARCH) es similar al proceso GARCH en la
estimacion de la varianza de los datos, pero introduce una prima de riesgo en la
estimacion de los rendimientos.

IGARCH

Este es un caso especial de GARCH, el pronéstico no converge al nivel de
equilibrio a largo plazo, la distribucion es normal y el modelo es similar a EWMA

bajo ciertas condiciones.
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EGARCH

La volatilidad se estima mediante un modelo logaritmico, por lo que no es
necesario que el valor del coeficiente sea positivo. EI modelo asume que la
distribucion del error es normal. El modelo es similar al modelo AGARCH en que la
asimetria de la volatilidad esta contenida en condiciones de mercado alcistas o
bajistas.

POWER ARCH

Ding, Granger y Engle (1993) Se propone un modelo mas general,
denominado Power ARCH (PARCH), en el que la potencia de los parametros es
endogena. Se recomienda modelar el valor potencial de la desviacion estandar del
valor maximo de la funcion de autocorrelacion que aproxima el valor absoluto del
proceso. Tedricamente, la dinamica estimada de este modelo mejora
significativamente las estimaciones de volatilidad al hacer que el poder sea
endogeno e introducir parametros asimétricos.

EWMA

Si los pesos caen exponencialmente a medida que miramos hacia el pasado,
tenemos un modelo llamado EWMA (promedio mévil ponderado
exponencialmente). Este modelo le permite realizar un seguimiento de los cambios
de volatilidad en los factores del mercado.

3.5 Técnicas para el procesamiento de la informacién

La informacion directamente relevante para la encuesta recopilada a través de

procedimientos, técnicas de observacion, revision de documentos y a través de
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herramientas de técnicas econométricas estadisticas se organizara, ordenara y presentard en
forma de resimenes, tablas y cuadros estadisticos para su andlisis y presentacion y
posterior ingreso en un proceso A para el propdsito de la cuantificacion estadistica que nos
permite formular evaluaciones objetivas y conclusiones sobre comparaciones con
hipdtesis. Asimismo, cabe sefalar que el procesamiento de datos para este estudio puede
realizarse de forma manual utilizando herramientas estadisticas o informatizado utilizando
programas estadisticos con el apoyo de computadoras.

Respecto al analisis de los resultados

Como se menciond anteriormente, esta estimacion estd disefiada para modelar la
probabilidad de vulnerabilidad antes de la quiebra bancaria. La probabilidad se caracteriza

por las variables: indice CAMEL y Ratio de morosidad entre todas las colocaciones.

CAPITULO IV

RESULTADOS

4.1 Presentacion de resultados.
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Como se menciond anteriormente, esta estimacion estd disefiada para modelar la
probabilidad de vulnerabilidad antes de la quiebra bancaria. La probabilidad se
caracteriza por las variables: Indice CAMEL y Ratio de morosidad entre todas las

colocaciones.
Modelo CAMEL y CACB

El Apéndice 3(A) presenta la estimacion de resultados del modelo CAMEL;
mostrando dos resultados: uno controlando por participacion de variables macro y
microeconomicas (A); el segundo basado unicamente en variables determinadas, asociadas
a inseguridad de la banca (B). Al incluir variables macro al submodelo (A), aumenta el
ajuste al modelo CAMEL, medida por pseudo R2. Esto aumenta de 0.349 a 0.432,
esperando que dichas predicciones en el modelo sean més precisas. Del submodelo, la
primera columna (A) muestra el coeficiente estimado 72 para la regresion logistica. La
segunda columna muestra las razones de probabilidad para la interpretacion en términos de
efectos marginales73. Y para terminar, la tercera columna muestra el intervalo de
confianza estimado al 95%. Nuevamente, las variables se dividen de acuerdo a la
clasificacion establecida en el Anexo 7 de cada submodelo.

De manera general, las variables involucradas en el riesgo del mercado, mejoran la
posicion del banco; como se demostré anteriormente, este efecto se debe a la
concentraciéon de bancos soélidos, no los clasificados como categorias CAMEL 3, 4 o 5.
Asi, cada 1% de incremento en ratios reduce la probabilidad de vulnerabilidad de los
bancos en un 0,95% de media.

En cuanto a las variables involucradas con el riesgo de crédito, se enfatiza
principalmente sobre la cartera vencida (CACB) y bienes concedidos (BACB), ambas
normalizadas por el monto total de la cartera. Ante un aumento del 1% en su valor, los

efectos de estas dos variables sobre la probabilidad de vulnerabilidad financiera son del
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1,2% y 2,1%, respectivamente. Los activos productivos (ARA) impactan negativamente en
la posibilidad de vulnerabilidad y reduccion marginal de 0,9% frente al aumento del 1%.

El spread bancario (SP), segun Rojas & Suarez (1997), Estd inversamente
relacionado con ¢l aumento de la vulnerabilidad bancaria. En este caso, un diferencial mas
pequefio indica una mayor vulnerabilidad, con un aumento del 0,7 % en la probabilidad de
un evento de este tipo frente a una disminucion del 1%.

Las variables que justifican la eficiencia y rentabilidad en las entidades bancarias
dan sefiales de expectativas. GOAP, que mide el nivel de gasto bancario, se correlaciona
positivamente con una mayor vulnerabilidad, e incluso es uno de los indicadores mas
marginales. Situacion de rentabilidad sobre el capital (ROE), que fortalece la posicion
financiera del banco, lo que genera una probabilidad de caida del 0,9 % para un aumento
del 1%.

Terminando, las variables macroecondmicas determinantes del entorno operativo
de una institucion bancaria son parte de la fuente de riesgo inherente a ellos. De esta
forma, las variables incluidas: Inflacion (INFA), M2/RIN y Tasa CDBCRP (CD) que
afectan positivamente la probabilidad de vulnerabilidad. Definitivamente, los resultados
reafirman el trabajo de los bancos centrales en la reduccion de metas de inflacion, ya que
esto proporciona solidez para el sistema financiero. Es importante que el emisor tenga un
buen indice RIN y hacer frente a pasivos de corto plazo, generados en ambientes
especulativos, por escases de confianza del sistema.

Segtiin Anexo 3(B) evidencia resultados del modelo CACB. Debido a carencias de
informacion sobre el indice CAMEL, es necesario evaluar con precision otras variables,
indicadores de vulnerabilidad bancaria. Utilizar el indice de cartera vencida entre el total
de colocaciones es un buen indicador de lo anterior, especialmente dado que la experiencia

con la vulnerabilidad sugiere una mala gestion de la cartera.
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Los factores que explican la concentracion de la cartera de crédito son las mas
significativas de las variables caracteristicas del riesgo de mercado. Asi, las instituciones
bancarias estan expuestas al riesgo de volatilidad excesiva en las actividades productivas
de estas industrias debido a la concentracion de industrias como la pesca, la construccion y
el comercio. Esta vez medido como la razon de activos improductivos sobre colocaciones
totales (CACB), un aumento de 1% en estos indices se asocié con un aumento de 1% en la
probabilidad promedio de vulnerabilidad. Sin embargo, la posicion fuerte del sector
industrial se ve favorecida por la prevalencia de las instituciones financieras, ya que un
aumento del 1 por ciento en la concentracion de la industria estd vinculado a una
disminucion del 0,9 por ciento en la probabilidad de vulnerabilidad. El mismo resultado se
puede ver cuando se utiliza la variable DESCALI1, midiendo el descalce de activos,
pasivos en mercados emergentes. La probabilidad de problemas financieros disminuy6
aproximadamente un 1% por cada 1% de aumento en las variables antes mencionadas. Las
garantias bancarias (GB) reducen en gran medida la probabilidad de vulnerabilidad
financiera, al igual que el modelo CAMEL. Esta posibilidad se reduce en un 0,8 por ciento
por cada porcentaje de unidad adicional.

La solvencia de los directores, gerentes y colaboradores; como variables
explicativas sobre posibilidad de vulnerabilidad bancaria, es un efecto intrigante que no se
encuentra en los modelos anteriores. Debido a las relaciones entre los bancos y las
instituciones, esta variable puede, como se prevé, resultar en un aumento significativo de
las carteras bancarias. La probabilidad de vulnerabilidad financiera aumenta en un 2% por
cada 1% de aumento en las variables antes mencionadas, como se puede observar. A pesar
de que no todos los préstamos relacionados se derivan utilizando los factores antes

mencionados, la experiencia de Republic Bank Clearing sugiere que se deben poner a
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disposicion del publico mas detalles sobre las magnitudes de los indicadores de riesgo
moral antes mencionados.

Por tultimo, pero no menos importante, ademas de los factores macroecondémicos
incorporados en el modelo CAMEL, las amortizaciones o los malos resultados fiscales
también aumentan la probabilidad de vulnerabilidad. En otras palabras, un aumento del 1
% en DEVA, INFA o M2RIN provoca un aumento marginal separado en la probabilidad
de vulnerabilidad del 1 %.

Al comparar ambos submodelos (A) y (B), se concluye que, la inclusion de
variables macroecondémicas mejora la bondad en ajuste y la capacidad predictiva del
modelo CACB. Esto hace que el Pseudo R2 aumente de 0,162 a 0,256 cuando se incluyen
estas variables.

Debido a que estas dos variables aumentan estadisticamente la probabilidad de
vulnerabilidad bancaria, podemos concluir que se puede evaluar y evaluar mejor utilizando
una combinacion de métodos que se encuentran en la literatura sobre crisis financieras.

Identificacion de problemas bancarios.

La precision de los modelos de estimacion OTC se evalia a la luz de las sefiales
desfavorables que podrian enviar a los responsables de la formulacion de politicas, y su
aplicabilidad como herramienta de supervision para las instituciones financieras se refleja
en resumenes probabilisticos fuera de la muestra. El método propuesto evalia, tomando en
cuenta los diversos costos que los hacedores de politica deben asumir para separar a los
bancos tradicionales de aquellos que requieren supervision oportuna, € incluso tomar
medidas correctivas para reducir su exposicion al riesgo.

Encontrar el nivel de corte ideal para reducir la funcion de pérdida de decision, es
la estrategia de analisis utilizada una vez que se alcanzan las dos primeras muestras del

modelo (CAMEL y CACB).
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Dado que algunos de los parametros (C1 y C2) contenidos en la funcioén descrita
son desconocidos y su informacion no estd disponible para investigadores externos,
asumimos que en tres casos normalizamos C1 a 1 y C2 para tomar 5, 10 y el valor de 20.
No hay duda de que la presencia de crisis sistémicas se asocia con valores mas altos,
mientras que la presencia de vulnerabilidades se asocia con valores mas bajos. Debido a
que el costo de las crisis inesperadas es mas alto que el costo de tomar medidas
preventivas (C2 es mas alto en relacion con C1), los tomadores de decisiones dan més peso
a los errores de Tipo I que a los errores de Tipo II.

La figura 1 ilustra la compensacion entre los errores de tipo I y tipo II, lo que
demuestra que el modelo CAMEL, es mas preciso en la prediccion, que el modelo CACB.
Utilice todos los niveles de corte factibles, es decir, [0,1], para obtener todas las
combinaciones posibles de errores de tipo I y tipo II. El error de tipo II del modelo
CAMEL siempre es menor que el del modelo CACB para cualquier tasa de error de tipo I.

Cabe mencionar que estos modelos no explican la misma variable, lo anterior se
corresponde con el hecho de que el modelo CACB es consistente con el modelo CAMEL
para clasificar bancos en dificultades el 60% de las veces. Nuevamente, se puede
argumentar que los resultados del modelo CAMEL se replican con las variables
disponibles (como el indice de cartera vencida sobre el total de préstamos), aunque con
menor precision; son un indicador bueno de vulnerabilidad en este caso peruano, en el

periodo estimado.
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Una vez que se determina y evalua el poder predictivo entre los dos modelos, se

minimiza la funciéon de pérdida definida. Para ello se utiliza un nivel de corte T € [0,1] y se

considera un incremento marginal de 0.001 desde 0. Los resultados con respecto al nivel

de corte Optimo se muestran en la Figura 2.
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Como se ve en la Figura 2, bajo las circunstancias poco probables de que C1 = C2

y nivel de corte, funcion de pérdida especificada en la seccion 5 sea igual a 1. Esta
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conclusion tiene sentido porque cualquier accion que tome el regulador tendrd el mismo
costo econdmico, siempre que el costo de las medidas de precaucion sea igual al costo de
una posible quiebra no detectada. Sin embargo, un nivel de umbral 6ptimo disminuye
cuando C2/C1 es mayor que 1, lo que refleja el énfasis de los formuladores de politicas en
la identificacion de todos los escenarios potenciales para la accion preventiva. En otras
palabras, el peso de los errores Tipo I en relacion con los errores Tipo II aumenta, a
medida que aumenta el costo de una posible quiebra o crisis sistémica.

De esta forma, se muestra que el uso de niveles de corte a priori para determinar el
ordenamiento probabilistico de posibles alertas no es un caso 6ptimo, ya que no da cuenta
de la pérdida de costo relativo que existe en la funcion.

El beneficio de minimizar la perdida en la funcion, para obtener el nivel de corte
optimo es que los reguladores pueden comprender los objetivos de sus esfuerzos
regulatorios. De esta manera, puede identificar qué bancos tienen mas probabilidades de
tener problemas y puede asignar sus recursos de manera eficiente.

Los Apéndices 4 (A) y (B) dan resultados de probabilidad estimados para los
bancos que fueron liquidados durante el periodo de estimacion, incluyendo los modelos
CAMEL y CACB.

El Anexo 4(A) muestra probabilidades estimadas para los 3 bancos de
compensacion en el modelo CAMEL; se observa que la estimacion tiene un incremento en
la vulnerabilidad de Banex en los meses previos a la quiebra. Si el valor de C2/C1 es 3, se
alerta al banco 10 meses antes de que, la SBS decida finiquitarlo; ocurre lo mismo con el
modelo CACB. Ademas, con base en un nivel critico C2/C1 de 3 (ver Anexo 4, Parte B),
se da un aviso de 10 meses. La probabilidad fuera de muestra determina el aumento

apreciable de la vulnerabilidad de las entidades Serbanco y Orion.
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Las sefiales de alerta del Serbanco fueron emitidas por los modelos CAMEL y
CACB a partir de marzo de 1998 y noviembre de 1997, respectivamente. Por otro lado, a
partir de mediados de 1999, Orién muestra signos de fragilidad, con un gran aumento de

las probabilidades estimadas en la muestra hacia finales de afio para ambos modelos.
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CAPITULO V

DISCUSIONES

5.1 Discusion de resultados.

Los métodos mencionados ofrecen la evaluacion suficiente sobre una situacion
financiera especifica en los bancos, pero no representan el sistema bancario en su
conjunto. El siguiente paso para medir microecondmicamente la vulnerabilidad, pasa
por obtener métricas para evaluar la salud financiera del sistema en su conjunto.

Es rapido y simple obtener medidas generales de la ubicacion del sistema usando las
probabilidades estimadas y evaludndolas para derivar medidas para cada mes de
muestra. El tamafio de los bancos y la importancia relativa de los activos de cada
banco en relaciéon con los activos del sistema se toman en cuenta al calcular la
probabilidad de que un banco sea vulnerable en los proximos dos meses.

Desde enero de 1995 hasta abril de 2000, el Indice de Vulnerabilidad Bancaria basado
en los modelos CAMEL y CACB se muestra en el Anexo 5. Estos indices reflejan
medidas de vulnerabilidad ex ante, es decir, antes de la quiebra bancaria, en contraste
con el estudio de Gonzéalez-Hermosillo (1997). que esté4 disefiado como una debilidad.
Como se puede observar, el indice de adquisicidon proporciona evidencia adicional de
que los resultados del modelo CAMEL se replican utilizando la relacion cartera
vencida sobre el total de colocaciones. Por lo tanto, mientras que CAMEL es un
indicador compuesto que considera todo aspecto de las operaciones bancarias, el
indice CACB sigue el patron de mayor o menor vulnerabilidad pronosticado
anteriormente.

A medida que aumentaron las insolvencias bancarias, por ejemplo, la situacion

financiera de las empresas bancarias en Peri comenzd a deteriorarse después de
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permanecer estable hasta mediados de 1998. Las deudas antes mencionadas resultaron
del impacto del fenémeno de El Nifio en la disminucién de la actividad economica. El
sistema se debilit6 alin mas a finales de afio como resultado del cierre de importantes
lineas de crédito en el extranjero relacionadas con la crisis rusa y la quiebra de los
bancos de la reptblica. En los primeros meses de 1999, cuando el mercado cambiario
peruano estaba inestable debido a la crisis brasilefa, el indice de vulnerabilidad
alcanzd su punto maximo. Una vez mads, la recesion de 1999 y la quiebra de Banex
tuvieron la culpa del mencionado crecimiento. A pesar de que el indicador mejord en
los seis meses ultimos de 1999, las predicciones fuera de la muestra indican una vez
mas una leve mejora en el indice como resultado de la consolidacion y ejecucion de
numerosos planes gubernamentales para fortalecer la posicion financiera de banca y la

vulnerabilidad del sistema bancario peruano.
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CAPITULO VI
CONCLUSIONES Y RECOMENDACIONES

6.1 Conclusiones.

El modelo de prevencion de vulnerabilidades tiene la ventaja de permitir que
los reguladores asignen de manera eficiente recursos para supervision in situ.
Los bancos que realmente requieren supervision completa mediante la
identificacion temprana de los bancos en problemas. Debido a que puede
identificar a los bancos en problemas lo suficientemente temprano como para
evitar la bancarrota, asi es como se aplica el modelo extrabursatil. Ademas, los
factores exclusivos de las operaciones del banco (riesgos crediticios, de
liquidez y de mercado); el entorno macroeconémico en que opera el banco se
utilizan para determinar y luego evaluar la vulnerabilidad del banco. La
heterogeneidad de las instituciones financieras y la dinamica del sistema
durante el periodo de la muestra pueden tenerse en cuenta en la estimacion
de un modelo de datos de panel con efectos fijos.

Los hallazgos apuntan a dos modelos: uno da cuenta de variables
macroecondémicas y microeconémicas, mientras que el otro se basa
unicamente en variables particulares conectadas a varios riesgos bancarios. El
ajuste (determinado por pseudo R2) de los modelos CAMEL y CACB mejoré
significativamente con la inclusion de variables macro en estos modelos; las

predicciones realizadas con el modelo mas completo son las precisas.
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Sobre la base de las probabilidades estimadas dentro y fuera de la muestra, se
plantean dos escenarios regulatorios para bancos particulares y el sistema
bancario en su conjunto.
Debe enfatizarse que debido a que los costos relativos no se toman en cuenta
en la funcién de pérdida, usar un nivel de corte de orden de probabilidad
previo para encontrar alarmas potenciales no es el mejor curso de accion.
Las proyecciones estan en linea con episodios previos de vulnerabilidad
cuando se aplica la metodologia antes mencionada al caso de Pert desde
enero de 1995 hasta abril de 2000, e indican que las instituciones necesitan un
adecuado seguimiento y posiblemente una intervencion en el mediano plazo
para cambiar su riesgo. tomar y fortalecer su tolerancia al riesgo y a su estatus
economico.

6.2 Recomendaciones
La precision sobre predicciones en la muestra sugiere que CAMEL es el mejor
modelo dada la compensacion entre los errores de tipo | y tipo Il porque el
modelo tiene errores tipo Il para cualquier nivel de error de tipo I, siendo
menos eficaz que el CACB. Con base en los hallazgos empiricos, se puede
concluir que, el indice de morosidad sobre el total de préstamos, a pesar de
tener baja precision, reproduce los hallazgos de CAMEL y, por lo tanto, es un
indicador bueno de vulnerabilidad en el caso peruano. Debido a la escasez de

datos sobre el indice CAMEL, este resultado es favorable.
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Los hallazgos demostraron que Banex se volvié mas vulnerable en las semanas
previas a declararse en quiebra. Por ejemplo, 10 meses antes de que la SBS
decidiera liquidar el banco, el banco recibio la notificacion en su contra. El
modelo CACB también refleja esto. La probabilidad de no ser muestreados
también determina el aumento significativo de la vulnerabilidad de Serbanco y
Orion, antes de la intervencion. En marzo del 98 y noviembre del 97,
respectivamente, los modelos CAMEL; CACB predijeron la alerta de Serbanco.
Si bien las probabilidades estimadas para ambos modelos han aumentado
significativamente fuera de los anos de muestra, Orion ha mostrado signos de
fragilidad desde mediados de 1999.

Predecimos que el sistema bancario se esta volviendo mas vulnerable, a pesar
de que la consolidacion hace que sea mas facil resistir periodos de crisis
globales severas y recesiones prolongadas.

Si bien, la actuacion prudente reduce riesgos relacionados a la industria
bancaria, existen procedimientos muy estrictos para su eficacia,
particularmente cuando se trata de mercados de capitales profundos. Esto
plantea la posibilidad de que el capital bancario informado esté sobreestimado
e impide que los supervisores obtengan estimaciones a través de los mercados
financieros. Adoptar una regla que tenga en cuenta las obligaciones de todos
los bancos de emitir capital subordinado como una forma de imponer
disciplina al mercado, con mejores procedimientos y requisitos para el capital;

es una forma de abordar este problema. Los tenedores de deuda subordinada
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no tienen derecho a las mismas recompensas que los accionistas en caso de
gue se asuma un riesgo excesivo. Como resultado, estos inversores favorecen
a las instituciones financieras con una gestion mas fiable. La investigacion
futura para complementar los sistemas de supervision OTC debera evaluar los
efectos de esta medida final y la aplicabilidad de los bonos subordinados

como herramienta para medir la solvencia bancaria.
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Anexo 2

Quiebras Bancarias; Fusiones (1995-1999).

Bancos quebrados; refinanciados:

Banco Republica. Cierre: 25/11/1998.

Las inspecciones al Banco de la Republica concluidas en la 1° semana de
noviembre, determinaron que este, mantiene un riesgo crediticio significativo con tres
grupos econdmicos, siendo Errazuriz, grupo econémico vinculado a los accionistas, sede
del banco. Ademas, el banco tiene una excesiva politica de financiacién a corto plazo
porque tiene problemas de liquidez. Por esta razon, el 24/11/1998, el banco central decide
intervenir a este, encontrd que el capital efectivo del banco era insuficiente, suspendio el
pago de la deuda y la cuenta corriente del banco central tenia saldo negativo. El 25 de
noviembre, el banco anuncid su liquidacion e inici6 los procedimientos de liquidacion.

Banco Latino. Dia sometido a régimen de vigilancia: 07/12/1998.

A menudo, al tener que buscar financiamiento de otras empresas, el Banco Latino
estuvo expuesto a regimenes de monitoreo que apuntan a debilidades financieras
estructurales. Ademads. Latino suftio el proceso de venta fallido, comenz6 a principios de
1998; los accionistas acordaron encontrar un socio estratégico; pero la oferta publica de
adquisicion no se materializo, deteriorando aiin mas la situacion del banco.

Se requiere una contribucion de los accionistas del banco para reponer el capital
social después de que se hayan registrado pérdidas identificadas en reservas y capital; pero
al no poder realizar dichos aportes, Cofide se convirtid en accionista mayoritario y
capitalizé su deuda a $60 millones, correspondientes al 85% del capital social del banco.
Luego de la restauracion de los activos del banco, el 9 de diciembre del mismo afio, se
levanto el sistema de vigilancia y las operaciones bancarias volvieron a la normalidad.

Banco Banex
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En los ultimos 15 meses, la SBS realiz6 3 visitas al banco. En la ultima visita del
25/11/1999 se revis6 el 74% de la cartera total y se encontrd una desviacion del 51%
(diferencia entre la calificacion otorgada en la visita del VNS y la otorgada por la entidad):
Pérdidas en provisiones por $ 35,5 mills. Se excluyeron otras pérdidas identificadas debido
a la calidad adversa de la inversion, activos y cuentas por cobrar de $13.9 mills, sumado a
ello la incorrecta contabilizacion de los ingresos, lo que llevo a la sobreestimacion de los
mismos. El banco también excedio los limites legales de crédito por lo que indicod que el
financiamiento no fue suficientemente garantizado y cubrir el excedente de S/4.2 mills.

Sobre la posicion de liquidez de la entidad, a mediados de 1998 los depositos
bancarios se redujeron y afectaron drasticamente. La situacion empeor6 atin més en 1999,
cuando sus requisitos de reserva fueron totalmente cubiertos por préstamos costosos a
corto plazo.

Bancos fusionados

Banco Solventa: Norbank se hizo cargo de parte de sus activos durante el proceso
de separacion (junio de 1999).

Banco Wiese Ltdo, que adquirio los bloques de propiedad (activos, pasivos) de
Lima Sudameris a través de un proceso simple de reestructuraciéon y adoptdé el nombre
Banco Wiese Sudameris (septiembre, 1999).

Banco del Pais: Fusion con Banco Nuevo Mundo (septiembre de 1999).

Bancosur. Fusion con Banco Santander, rebautizado como Banco Central de
Espana Santander (noviembre de 1999).

Banco Progreso: Fusionado con Norbank (noviembre de 1999).

Banco Solventa: Convertido en Compaiia Financiera Cordillera.
Bancos creados

Orion: Creado en 1995, pero hasta abril de 1997 se llevo a cabo la adaptacion.



Serbanco y Boston Bank: Comenzaron su negocio en 1996.
Banco del Pais: Fundado en 1997.

Banco Nacional de los Andes, Paris. Inici6 sus operaciones en octubre de 1999.
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Anexo 3

(A)Resultados del Modelo CAMEL

Variabl es Probabil idad de Probabil idad de
T ente ntervalo da Confianza ciente g Ri |nt ervalo da Confian.
Especificas

Riesgo de Merc ado

DESCAL1 0005 D 996 [0.001 D.0OO1] {0.005* 0.994 0011 D.001]
(0.003)  (0.003) (0.003)  (0.003)
PESCA 0.154" 0.857 [0.282 0.025] 0.148" 0.862 0274 0.023)
(0.065)  (0.056) (0.064)  (0.056)
INDUSTRIA 0.029" 0.971 [0.058 0.001] 0.026* 0.974 274 0.023]
(0014)  (0.014) (0.064)  (0.014)
Riesgo Cr editicio
CACB 0170" 1.185 [0.045 0.295] D.178" 1.195 [0.059 0.297]
(0063)  (0.075) (0.061)  (0.072)
BACB 0719" 2.053 [0.339 1.099] D.728* 2.071 [0.420 1.036]
(0.193)  (0.390) (0.157)  (0.415)
ARA 0057 0.945 [0.121 0.007] 0.054** 0.947 [H.115 0.007]
(0032)  (0.031) (0.031)  (0.030)
Riesqo de Liquidez
FIC 0.056 1.058 [0.036 0.149] 0.020 1.020 0064 0.105]
(0047)  (0.050) (0.043)  (0.044)
SP {.289* 0.749 [0.441 0.138] {0.268* 0.765 0390 0.146]
(0077)  (0.057) (0.062)  (0.049)
Eficiencia
GOAP 0.943" 2.568 [0.067 1819] 0.959* 2 608 [0.152 1.766]
(0446)  (1.145) (0.412)  (1.104)
Rendimient o
ROE 0.045" 0.956 [©.071 0.019] 0.046" 0.955 0071 D.020]
(0013)  (0.012) (0.013)  (0.012)
Variabl es
M ==t
INFA 0.096** 1.037 [0073 D.146] - - --
(0056)  (D.058)
M2RIN 0.196* 1570 [0.057 5005] - - --
(0.123) (1.89)
CD 0064" 1.066 [0.010 0.118]

(0027)  (0.029)
Variabl es Sistema

Bancario
1BM 0.010 0.989 [0.028 0.008] - - --
(0.009) (0.009)
Test LR (Ho: Coeficientes=0) 306.86 292 47
Pseudo R2 0.432 0.349
Log Likel ihood 245640 272834

Notas:La variabl e dependientetomael valor de 1 siun banco es clasificade conun CAMELde3 465
La probabil idad de fr agil idad bancariaes estimada através de un panel logit de efectos fijos.

Los odds r atios se cal cul an exponenciando |l os coeficient es estimados

El modelo explical aprobabilidad de un descenso enel CAMEL enel periodo t+2 usando informacion
de | as variabl es explicativas en el periodot.

* Denota 5% de signif icancia.

** Denot a 10% de significancia.

Los ndmeros en paréntesis comesponden alos errores estindares.



(B) Resultados del Modelo CACB
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Variabl es Probabil idad de 'r o babil idad de
Coeficiente Odds Ratio _intervalo de Confianza JCoeficiente Odds Ra
Variabl es
Especificas
|__Riesgo deMercado
DESCAL1 0.003* 0997 [0.005 0.001] 0004* 0.996 [0.006 0.002]
0.001) (0.001) (0.001) (0.001)
PESCA 0.003"* 1.003 H0.001 0.006] 0.009* 1.009 [0.006 0.0111]
0.002) (0.002) (0.001) 0.001)
INDUSTRIA p.079"* 0.924 F0.111 D.048] 0062 0.940 [0.091 £.033]
0.015) (0.015) (0.014) (0.014)
CONSTRUC 0.103* 1.109 [0.042 0.165] 0.097* 1.102 [0.038 0.156]
0.031) (0.035) (0.030) 0.033)
COMERCIO 0.051* 1.052 [0.019 0.083) 0.056" 1.057 [0.026 0.086]
(0 016) (0.017) (0.015) (0.016)
Riesgo Crediticio
CMC 0.036* 0.964 [0.064 0.008)] 0031 0.969 [0.058 0.004)
0.014) (0.014) 0.013) (0.013)
ANRAC £.015 0.986 [0.038 0.008) 0009 0.990 [©0.031 0.012)
0.012) (0.012) (0.011) 0.011)
Riesqo de Liquidez
FIC 0025 1.025 0 025 0074)] 0.021 1.021 [0.025 0.067]
0025) (0.025) (0.024) (0.024)
SP 0.183* 0.833 [0.263 0.102] 0174 0.840 [0.390 0.146]
0.041) (0.034) (0.035) (0.030)
Suficiencia de Capital
INYCAP 0.030" 1.030 [0.002 0.057] 0.030° 1.030 [©0.001 0.059]
0014) (0.014) (0.015) (0.016)
Rendimient o
ROE 0.045* 0.956 H0.071 0.019] 0046 0.956 [0.071 0.020)
0013) (0.012) (0.013) (0.012)
Riesgo Moral
INSIDER 0333 2.154 [0.123 2150] 0.263" 1834 [0 085 0.428]
0.161) (0.162) (0.128) 0.129)
Variabl es
Macroeconomicas
DEVA 0.14* 1.151 [0.086 0.194) - - -
0.027) (0.036)
INFA 0.122* 1.130 [0.030 0.214] - - --
(0.046) (0.053)
M2RIN 0.164* 1.46 [0.0125 1.984] - - --
©070) 0.071)
CD 0064* 1.066 [0.010 0.118]
0.027) (0.029)
RPRIM 0.192 0.825 [0.523 0.138]
0.168) (0.139)
Test LR (Ho: Coeficientes=0) 210.04 173.06
Pseudo R2 0.256 0.162
Log Likel inood 415.272 447.760

Notas: Lavariabl e dependientetomael valor de 1 siun bancotieneunratio de cartera atrasada/ colocaciones brutas

mayor a 7% Laprobabilidad de fragilidad bancar iaes estimada através deunpanel |0 git de efectos fijos.
El modelo explicalaprobabil idad de un incremento en CACB por encima de 7% en el periodo t+2 usando informacién en T
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(B) Probabilidad: Fragilidad Bancaria.
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Anexo 6

16

12

u QLA AR Rn ) AR R iR eyl

1995 1996 1097 1998 1999 2000

—*— CACB (CAMEL=1.2)
—— CACB (CAMEL=3,4 ¢ 5)

75

70

65

60

TTTITTTTT TTTTTTTTITT T

LBARR R RN RN RN R R R AR RN R N TT
19&5 19& 1997 19 1 20

—— ARA (CAMEL=1, 2) |
—— ARA (CAMEL=3, 4 0 5)

_100 I TN N NN R R NN RN NN F NN N NS NN N F N NN NAN NN NN T NN

1995 1 1997 1998 1

—— PBIPESCA
=—+— PESCA (CAMEL=12)
—=— PESCA (CAMEL=3465)

20 Lyvrersenn i puveaniiinna pornnnnaneniguaiaininiie e iesnaininie

12

I RN N N N NN NI NI NN IR NT N i

Sods ede o edr ieds o yede o aodo

—*— APRPE (CAMEL=1.2) |
—— APRPE (CAMEL=3, 40 5)

25

15

10

NI NRREER R T NN NI RSN NI RN A B IR AN IR AR AR NN TRT R AT NE WA W]

0
1995 1 1997 1 1999 2

—— CRC (CAMEL=1, 2)
—— CRC (CAMEL=3.4 6 5)

1996 1997 1998 1999 2000

—=— PBI INDUSTRIA
= INDUSTRI (CAMEL=1, 2)
——&— INDUSTRI (CAMEL=3,465)

Evolucion, principales variables clasificadas, segin variable CAMEL.
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Anexo 7:

Matriz de consistencia.
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PROBLEMA OBJETIVO HIPOTESIS VARIAELES | DIMENSION INDICADOR METODOLOGIA
Sensibilidad Riesgo. Riesgo de liguidez. 1.Tipo de Investigacion:
(De qué manera se ve Determinar [a mfluencia de | La sensibilidad del sistema del zistema Fiesgo de Basico.
i influenciado la la sensibilidad del sistema financiero peruano se ve finaneciero. mercado. 2.Disefio de Investizacién:
ﬁ sensibilidad del sistema | financiero pervano frente a significativaments Variable proxy. No experimental-transversal
e | financiero peruano frente a | los shocks externos del influenciada frente a los Del riesgo moral. 1. Nivel de investigacion:
E los shocks externos del mercado financiero shocks externos del mercado Criterios: Suficiencia de capital. Correlacional
E mercado financiero internacional en las Gltimas | financiero internacional en Gestidn Calidad de activos. 4. Enfoque: Cuantitative
internacional en las dos décadas. las fGltimas dos décadas. Econcmicas Gestidn, 5. Unidad de analisis:
iltimas dos décadas? Contables. Gananeias, Meétodo hipotético
Variables Método deductive
macroecondmicas. 6. Poblacion y muestra:
Loz datos especificos a los
;De qué manera se ve Determinar [z influencia de | La sensibilidad del sistema Shocks Solidez Fuentes principales de bancos que se han utilizado
influenciado la la sensibilidad del sistema financiero peruano e ve externos del bancaria. TIE320. tanto para formar el indice
wn | censibilidad del sistema financiero pernano con significativamente mercado CAMEL como para formar las
8 financiero peruano con respecto a la solidez influenciada con respecto 2 financiero variables explicativas
E respecto a la solidez bancaria en las Gltimas dos la solidez bancaria en las internacional. utilizadas en el modelo, fuercn
‘0 | bancaria en las Gltimas dos décadas. iltimas dos décadas. extraidos de los estados
E décadas? financiercs de los bancos
@ | (Dequémaneraseve | Determinar la influencia de | La sensibilidad del sistema Fragilidad Variables que indican | 7. Técnicas de recoleccion de
influenciado la la sensibilidad del sistema financiero peruano se ve bancaria. la fragilidad. datos:
sensibilidad del sistema financiero peruano con significativamente Obszervacion
financiero peruano con tespecto a el grado de influenciada con respecto a Entrevistas
respecto a el grado de fragilidad bancaria en las el grado de fragilidad Técnicas de muestreo
fragilidad bancaria en las Gltimas dos décadas. banearia en las Gltimas dos Técnicas de recoleccion de
liltimas dos décadas? décadas. datos.




	AGRADECIMIENTO
	Índice de contenido
	Tablas
	Figuras
	RESUMEN
	ABSTRACT
	INTRODUCCIÓN
	CAPÍTULO I
	PLANTEAMIENTO DEL PROBLEMA
	1.1 Descripción, realidad problemática.
	1.2 Formulación del problema.
	1.2.1 Problema general.
	1.2.2 Problemas específicos.
	1.3 Objetivos de la investigación
	1.3.1 Objetivo general
	1.3.2 Objetivos específicos
	1.4 Delimitación
	1.5 Justificación de la Investigación
	1.6 Viabilidad

	CAPÍTULO II
	MARCO TEÓRICO
	2.1 Antecedentes de investigación.
	2.2 Bases teóricas
	2.3 Definiciones conceptuales.
	2.4 Formulación de hipótesis.
	2.4.1 Hipótesis general.
	2.4.2 Hipótesis Específicas.

	CAPÍTULO III
	METODOLOGÍA
	3.1 Diseño metodológico
	3.1.2 Enfoque

	CAPÍTULO IV
	RESULTADOS
	CAPÍTULO V
	DISCUSIONES
	5.1 Discusión de resultados.

	CAPÍTULO VI
	CONCLUSIONES Y RECOMENDACIONES
	6.1 Conclusiones.
	6.2 Recomendaciones

	CAPÍTULO VII
	FUENTES DE INFORMACION
	ANEXOS

